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Abstract: Since the release of Meta’s Segment Anything Model (SAM), a large-scale vision transformer
generation model with rapid image segmentation capabilities, several studies have been conducted to apply
this technology in various fields. In this study, we aimed to investigate the applicability of SAM for water
bodies detection and extraction using the QGIS Geo-SAM plugin, which enables the use of SAM with
satellite imagery. The experimental data consisted of Compact Advanced Satellite 500 (CAS500)-1 images.
The results obtained by applying SAM to these data were compared with manually digitized water objects,
Open Street Map (OSM), and water body data from the National Geographic Information Institute (NGII)-
based hydrological digital map. The mean Intersection over Union (mIoU) calculated for all features
extracted using SAM and these three-comparison data were 0.7490, 0.5905, and 0.4921, respectively. For
features commonly appeared or extracted in all datasets, the results were 0.9189, 0.8779, and 0.7715,
respectively. Based on analysis of the spatial consistency between SAM results and other comparison data,
SAM showed limitations in detecting small-scale or poorly defined streams but provided meaningful
segmentation results for water body classification.

Keywords: CAS500-1, Geo-SAM, mIoU, OSM, Validation

요약: Meta에서신속한영상분할기능을제공하는대규모컴퓨터비전생성모델을발표한이후, 여러활

용분야에서이를적용하려는연구가이루어지고있다. 이연구에서는위성영상자료에 Segment Anything
Model (SAM)을사용할수있는 QGIS 플러그인 Geo-SAM을사용하여수체객체탐지와추출에대한 SAM
의적용성을조사해보고자하였다. 실험대상자료는국토위성(Compact Advanced Satellite 500, CAS500-1)
영상을사용하였다. 이자료를가지고 SAM을적용하여얻은결과는같은입력영상으로부터수작업으로

제작한수체객체자료, Open Street Map (OSM)의수체자료, 국토지리정보원의수계수치지도와비교하

였다. SAM 처리결과와비교대상자료를이용하여추출된모든객체를대상으로계산한경계사각형의교

집합/합집합의평균값을나타내는 mean Intersection over Union (mIoU)은각각 0.7490, 0.5905, 0.4921로나

https://www.kjrs.org 343

https://orcid.org/0000-0002-8586-4750
https://orcid.org/0000-0002-8586-4750
https://creativecommons.org/licenses/by-nc/4.0/
https://www.kjrs.org


1. 서론

물은생명유지, 생태계유지, 기후조절에필수적이며, 효과적인수

체모니터링은수자원관리, 생물다양성지원및기후변화의영향을

완화하는 데 중요하다(Pietrucha-Urbanik and Rak, 2023). 정확하고

신속한수체정보는홍수모니터링, 농업계획및환경보호와같은

재난관리에도움을준다. 이러한필요성에따라위성데이터를이용

한 수면 식별과 관련된 다양한 연구가 진행되고 있다. An and Rui

(2022)는고해상도위성데이터를통해고정밀수역추출의정확도

평가와 개선 방법을 다루었고, Ozdemir et al. (2024)은 위성 데이터

분석을통해수면분류에대한혁신적인방법론을제안하였다. 이러

한연구들은수계예측과해안변화관찰등에서위성데이터의중요

성을강조하고있다.

Meta AI는 2023년에 다양한 분야에서 별도의 추가 학습 자료 없

이도 사용자가 프롬프트(prompt)를 통해 객체의 마스크(mask)를

생성할 수 있는 zero-shot 또는 few-shot 기능을 제공하는 Segment

Anything Model (SAM) 시스템을 발표하였다(Kirillov et al., 2023).

SAM은 1억 1천만개의영상을적용하여 10억개이상의마스크로이

루어진 Segment Anything 1 Billion (SA-1B) 데이터세트를기반으로

학습되었다. 이시스템은마스크생성을위한영상분할을위해특화

된 컴퓨터 비전의 Vision Transformer (ViT) 생성 모델(foundation

model)로, Image encoder, Prompt encoder, Mask decoder의 세 가지

구성요소로이루어져있다. 여기서 Image encoder와Prompt encoder

는각각마스크를생성하기위해입력영상에서주요특징을추출하

는기능과사용자가요구한프롬프트를분석하는기능을수행한다.

이러한기능을통해얻은정보를바탕으로Mask decoder는사용자가

원하는객체를분할한다. 즉, 입력영상에서특정객체의경계나영역

을배경과명확히구분한마스크를제공하는것이다.

따라서 객체 탐지와 객체 추출을 목적으로 하는 여러 분야에서

SAM을 활용하고자 하는 기초 연구와 실험 연구가 진행되고 있다.

Carraro et al. (2023)은딥러닝을적용하는농업분야에서정밀하게

분할된농업마스크에대한분석을하였고, Mazurowski et al. (2023)

은의료영상분석에서 SAM의대화형프롬프트처리방식을비교하

여 박스(box)형 프롬프트가 우수한 성능을 보인다고 하였다. 한편

Yang et al. (2024)과 Giannakis et al. (2024)은각각태양광패널탐지

문제와다양한유형의지구과학자료를이용하여분화구(crater)의

위치와기하학적형태를추출하고분석하는데 SAM이효과적인방

법이될수있다고하였다. 원격탐사에서도 SAM의활용에대해가

장활발한연구가이루어지고있다. Osco et al. (2023)은대용량영상

정보에대해자동화된프롬프트를적용한결과를분석하면서위성

정보처리분야에서 SAM의가능성과문제점을제시한바있다. 또한

Wu and Osco (2023)는공간정보처리를위한주요라이브러리를포

함하여 SAM을적용할수있는파이썬패키지(Python package)를발

표하였고, Yan et al. (2023)은 SAM에서광학영상과합성개구레이더

(Synthetic Aperture Rader, SAR) 영상을적용한결과와딥러닝알고

리즘을적용한결과를비교하는연구를수행하였다.

한편, 실무적인응용과관련하여Zhang et al. (2023)은농업모니터

링시스템에 Sentinel-2 영상을적용하여 SAM을사용한경작지작물

유형매핑기능을통합하는연구를진행하고있으며, Ren et al. (2023)

은양식업분야에서불법조업감시등에위성영상을이용한 SAM이

적용되는사례를발표하였다. Moghimi et al. (2024)은강유역탐지

를 위해 SAM을 적용하면서 SAM의 경우 딥 러닝 알고리즘에 비해

정확도가낮고일관성을보이는결과가나오지않는문제를지적하

였다. Gui et al. (2024)은 SAM이 제공하는 zero-shot 기능이 다양한

데이터와연계되면서지구관측위성을이용한객체탐지를위한중

요한기술로발전할것이라고예상하였고, Ren et al. (2024)은 SAM

에실제자료를적용하는경우일부객체에대해낮은정확도를보일

수있기때문에 fine-tuning이필요하다고하였다. 여기서 fine-tuning

은 SAM이제공하는 ViT 모델에사용자가새로운자료를추가하고

새로학습시키는과정을의미한다. ViT 모델은컴퓨터비전분야에

서영상정보를처리하기위해 Transformer 구조를사용하는모델을

의미한다. Xue et al. (2024)은 SAM의 Image encoder에서 제공하는

ViT 모델에대해 fine-tuning 처리결과를분석하면서모델선정이정

확도에영향을미칠수있다고하였다. SAM은 ViT 모델을인코딩블

록의 크기, 복잡도와 매개 변수의 개수에 따라 ViT-B (base), ViT-L

(large), ViT-H (huge)와같은세가지유형으로구분하고있다.

한편, Zhao et al. (2023)은위성영상자료에 SAM을사용할수있는

QGIS 플러그인(plugin) Geo-SAM을 개발하여 공개하였다. 그러므
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타났고, 각 자료에서 공통으로 나타나거나 추출된 객체에 대해 계산한 결과는 차례대로 0.9189, 0.8779,
0.7715로나타났다. SAM을적용한결과와다른비교자료와의공간적일치도를분석한결과, SAM에서는

한개의수체객체를여러개의분할요소로나타내므로수체객체분류를지원하는의미있는결과를보이

고있음을알수있다.

주요어: 국토위성, Geo-SAM, mIoU, OSM, 검증



로선행된연구와는다르게이연구에서는 Geo-SAM을사용하여수

체객체탐지와추출방법으로서 SAM의적용성을조사해보고자하

였다. SAM은영상분할기능제공을주목적으로하지만이연구에

서는대상지역내에분포하는수체객체의형상이나경계선정보를

탐지하기 위한 분할(segmentation)을 추출(extraction)의 개념으로

확장하여수행하였다. 실험에서는도시지역과농림지역이포함되

는지역을선정하였고, 실험자료로는이지역의국토위성(Compact

Advanced Satellite 500, CAS500-1) 영상을사용하였다. 이위성은국

내지역에대해무료로제공되는 2 m 급고해상도위성으로국토지

리를모니터링하기위해운용되고있는위성이다. 그러므로 SAM 처

리를통해작은규모의수체나좁은하천이추출될경우활용성이높

아질수있다. 이자료를이용해처리한산출물은벡터유형으로같은

연구 지역의 국토지리정보원의 수계 수치지도와 Open Street Map

(OSM)의수체자료를활용하여객체탐지와같은컴퓨터비전작업

모델 성능을 평가하는 데 사용되는 지표인 mean Intersection over

Union (mIoU)을 계산하여 공간 일치도를 정량적으로 확인하고 그

결과를분석하였다.

2. 연구 방법 및 자료

2.1. 연구 방법

이 연구에서는 QGIS의 플러그인 Geo-SAM (Zhao et al., 2023)을 이

용하여 SAM 처리를 수행하였다. Geo-SAM은 Fig. 1과 같이 Image

encoding과 Interactive segmentation의두부분으로구성된다.

Image encoding은 SAM에서 제공하는 기능과 같은 역할을 수행

한다. 영상이입력되면한번만수행되면서 SAM에서처리가능한자

료유형으로변환되고, 객체들의특징을추출하고저장하는과정을

처리한다. Interactive segmentation에서는앞에서특징이추출된입력

영상자료를이용하여실시간대화형형태로객체추출을수행한다.

SAM 처리는일반적으로자동으로처리되지만프롬프트를통한

대화형처리가가능하며, 이러한방식은원하는특정객체추출시정

확도를높일수있다. 방식은포인트(point), 박스(box), 텍스트(text)

세가지형태이다. 포인트프롬프트는객체의정확한위치와배경구

분, 박스프롬프트는전체적인형태지정, 텍스트프롬프트는카테고

리를지정하여모델이특정객체를찾아분할할수있는추가입력자

료이다.
Geo-SAM은포인트와박스방식을제공하고있다. 프롬프트를통

해포인트또는박스가추가되면, 플러그인에포함된 Mask decoder
에서입력영상의특징과프롬프트를가지고조건에만족하는유효

한 마스크가 생성되고, 이 결과는 면(polygon) 유형의 객체(feature)
로 shapefile에저장된다. 객체추출방식에대해 SAM은한번에하나

의객체를추출하도록설계되었기때문에 Geo-SAM의경우도프롬

프트마다추출된객체를각각별도로저장해야한다. 한편 SAM은기

본적으로 Red, Green, Blue가합성된컬러영상을입력값으로지원

하지만 Geo-SAM에서는 위성 영상 특성에 맞춰 한 밴드에 대한 처

리가가능하다. 따라서별도의작업을하지않아도 grey scale 영상이

나 SAR영상정보처리가가능하다. Geo-SAM은세가지유형의ViT
모델을모두지원하며사용자가원하는모델을선택할수있도록하

였다. Geo-SAM은 ViT-L 모델의 초기 사용을 위한 기본 모델로 권

장하고있으며, 본연구에서도 ViT-L 모델을사용하여실험을진행

하였다.
Fig. 2는연구의자료처리방법과연구흐름도를정리한것이다.

일반적으로 SAM을적용하는방식은Meta Application Programming
Interface (API)를직접이용하는방법, 클라우드기반서비스인Google
Colab에서 SAM 패키지를호출하여사용하는방법그리고 QGIS의
플러그인으로개발된 Geo-SAM을사용하는방법등이있다. 이번연

구는이중에서 Geo-SAM을이용하였다. 여러개의자료를이용하기

위해 Geo-SAM에영상을입력하고처리하려면전처리작업이필요

하다. 이연구에서는관심지역이여러개의위성영상자료가이어진

지역으로이루어지는경우가일반적이기때문에, 4개의파일로이루

Application of Geo-Segment Anything Model (SAM) Scheme to Water Body Segmentation: An Experiment Study Using CAS500-1 Images
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Fig. 2. The workflow using Geo-SAM and accuracy assessment.
Fig. 1. Geo-SAM image encoding, segmentation parts, and general
processing procedure (slightly modified from Zhao et al., 2023).
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어진지역에포함된내부의부분지역을연구대상지역으로하였다

(Table 1). 현재국토위성영상은누구든지무료로내려받을수있지

만보안상영상좌표가포함되지않는다. 하지만영상보조자료에영

상 상하좌우 좌표 정보가 포함되어 있으므로 이 자료를 Geospatial
Data Abstraction Library (GDAL) (https://gdal.org/index.html) 소프

트웨어를통해매핑하고, RGB 컬러로합성하여 4개의영상을하나

로통합(merging) 후, 마지막으로연구지역을추출(clipping)하여사

용하였다. 처리결과는비교대상자료를이용하여추출된객체를대

상으로 mIoU를계산하였다. mIoU는식(1)에의하여계산한다.

mIoU = ∑i                                                          (1)

여기서 i는비교대상이되는개별객체를의미하며, n은비교대상이

되는객체의개수를나타낸다.

2.2. 연구 자료

Geo-SAM을이용하여얻은수체자료의정확도평가는수작업으로

제작한 Water Mask를이용하여수행하였다(Table 1). 이는연구자료

에 사용된 CAS500-1 영상을 활용하여 제작된 자료이다. 즉, Water
Mask 수계 자료를 ground truth로 산정하여 Geo-SAM의 산출물과

비교한것이다. 또한국토지리정보원수계수치지도의 1:5,000 축척

의면(polygon) 형수계자료(N3A)인수치지도자료중에서하천경

계선(0010001) 자료와 호수/저수지(0052114) 자료를 비교 자료로

사용하였다. 이러한 국토지리정보원 수계 자료와 함께 QGIS의
QuickOSM 플러그인을이용하여 OSM에포함된수체자료도비교

자료로사용하였다. 이러한수치지도는벡터유형의자료이기때문

에 Geo-SAM에서얻은수체자료유형과동일하다.
두가지방식으로정확도를비교평가하였는데, 첫번째는 mIoU

계산에의한것이다. 이mIoU는Geo-SAM결과와 ground truth, 국토

지리정보원과 OSM 수체 자료를 각각 별도로 계산하였다. 이러한

mIoU 평가와별도로비교대상자료들이모두같은벡터유형으로

되어있기때문에산술연산중뺄셈으로공간상에서정확도가차이

나는부분을확인하고자하였다.

Fig. 3은연구지역을나타낸것이다. 대구광역시금호강지역, 금

호인터체인지(interchange), 서대구역일대를포함하는지역이다(약

100 km2). 사용된영상자료는 RGB 합성영상으로촬영일자가 14일

차이가있기때문에영상간의색상차이가나타난다. 이와같이인접

영상의색상차가있는경우에도 Geo-SAM은배경색정보와마스크

와의차이가있는경우에는프롬프트에서연속된객체로분할하기

때문에객체추출이가능하다.

3. 연구 결과 및 분석

Geo-SAM을이용하여수부를추출한결과는 Fig. 4(a)와같다. 추출

한객체의지역내분포상태를알수있도록 OSM 지도를배경지도

로사용하였다. 같은지역의 ground truth는 Fig. 4(b)에, OSM에서추

1
n

area of intersection
area of union
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Table 1. Applied data sets

Data type File type File name Acquisition date

CAS500-1

GeoTiff C1_20220514014526_06354_00229639 2022-05-14

GeoTiff C1_20220514014526_06354_00209319 2022-05-14

GeoTiff C1_20220528015911_06567_00120394 2022-05-28

GeoTiff C1_20220528015911_06567_00097539 2022-05-28

Ground Truth Shapefile Manually Digitized Water Mask
2022-05-14

2022-05-28

OSM Shapefile QuickOSM Plugin (Parameter-water) 2024-05-22

NGII
Shapefile N3A_E0010001 (Water Bodies Boundary) 2024-02-13

Shapefile N3A_E0052114 (Lakes, Puddles, Ponds, Reservoirs) 2024-02-13

NGII: National Geographic Information Institute of Korea.

Fig. 3. The study area with geographic location on the base map of
OSM.

https://gdal.org/index.html


출한수체객체자료와국토지리정보원수계수치지도는각각 Figs.

4(c, d)에제시하였다. 강이나호수와웅덩이같은주요한수부의특

징이부합되는형상임을알수있다.

실험결과로모든객체를대상으로계산한 mIoU 결과는 Table 2

에 정리하였다. Geo-SAM과 값을 비교했을 때 ground truth, OSM,

National Geographic Information Institute (NGII)의차례대로 0.7490,

0.5905, 0.4921로나타났다. 여기서모든객체는 SAM에서추출되지

못한수부나하천이 ground truth, 국토지리정보원수계수치자료그

리고 OSM 수체객체자료에있는경우에도이객체들을 mIoU 계산

에적용한다는의미이다. 이와같이모든객체를대상으로하는경우

비교적낮은값으로나타나게된다. 반면에각자료의공통으로나타

난객체만을대상으로계산한 mIoU 결과는 0.9189, 0.8779, 0.7715로

나타났고이는모든객체들대상으로한경우보다높은값을보였다

(Table 3). SAM을적용한결과와다른데이터의공간적일치도를분

석한 결과, Geo-SAM과 ground truth의 mIoU 값이 Table 2와 3에서

모두 OSM과 NGII에 비해 높은 일치도를 보인다. 특히 Table 3에서

Geo-SAM과 ground truth의 mIoU는 0.9189로 매우 높은 정확도를

나타내고있다. 이는 SAM이수체객체분류에서신뢰할수있는결

과를제공함을의미한다.
Figs. 5, 6, 7 모두벡터자료에대한뺄셈연산을수행한결과이다.

Fig. 5(a)는 ‘Water Mask 레이어(layer) - Geo-SAM 결과레이어’연산

을수행한결과를나타내며, Fig. 5(b)는반대의연산을수행한결과

이다. Fig. 6(a)는 ‘OSM 수체레이어 - Geo-SAM 결과레이어’연산을

수행한 결과이고, Fig. 6(b)는 위와 마찬가지로 반대의 연산을 수행

한 결과이다. 마지막으로 Fig. 7(a)는 ‘국토지리정보원 수계 레이어

- Geo-SAM 결과레이어’연산을수행한결과이고, Fig. 7(b)는반대

의연산을수행한결과이다. 시각적공간영역을나타낸이결과를보

면어느경우나큰폭의강의경우경계선이상당히일치하는것을알

Application of Geo-Segment Anything Model (SAM) Scheme to Water Body Segmentation: An Experiment Study Using CAS500-1 Images
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Fig. 4. Water bodies in the study area: (a) water bodies by Geo-SAM
overlayed on open street map (OSM), (b) manually digitized water
objects as ground truth, (c) water bodies extracted from OSM, and (d)
water bodies in the NGII digital map.

Fig. 6. Accuracy assessment: (a) OSM water bodies residual subtracted
by Geo-SAM results and (b) vice versa.

Fig. 5. Accuracy assessment: (a) ground truth subtracted by Geo-SAM
results and (b) vice versa.

Table 3. mIoU with overlapped features

mIoU Geo-SAM Ground Truth OSM NGII

Geo-SAM 1.0000 0.9189 0.8779 0.7715

Ground Truth 0.9189 1.0000 0.9347 0.8527

OSM 0.8779 0.9347 1.0000 0.8047

NGII 0.7715 0.8527 0.8047 1.0000

Table 2. mIoU with all features

mIoU Geo-SAM Ground Truth OSM NGII

Geo-SAM 1.0000 0.7490 0.5905 0.4921

Ground Truth 0.7490 1.0000 0.6484 0.6091

OSM 0.5905 0.6484 1.0000 0.5060

NGII 0.4921 0.6091 0.5060 1.0000

https://www.kjrs.org


수 있고, 강 폭의 변화로 해석이 가능한 부분도 있음을 알 수 있다.

SAM은다각형유형의마스크를대상으로하는객체추출에최적화

되어있어서비록다각형이라고하더라도선형으로좁은폭을갖는

객체의탐지는쉽지않다. 하지만 Geo-SAM을적용한경우폭이좁

은강이나하천등을완벽하게추출하지는못하나대상영역을확대

하여포인트프롬프트로하나하나의객체를추출하면보다많은객

체를추출할수있다.

이실험에서 SAM을사용하여객체를완벽히추출하기위해서는

입력자료로사용하는영상의상태가매우중요하다. SAM의경우분

류작업과같이다중밴드영상자료를특성자료로사용하지않고한

개의컬러영상정보를입력자료로사용하기때문에영상의상태가

결과에많은영향을미치게된다. 즉, 지표면에실폭하천이존재하더

라도입력영상에서하천의경계가배경색상과명확하게구분되지

않거나영상의공간해상도에비하여좁은범위로수부가존재하는

경우에는 SAM에서는 이러한 객체를 탐지하지 못하게 된다. 한편

Wang et al. (2023), Ren et al. (2024), Xue et al. (2024) 등과같은기존

연구에서는정확도향상을위하여 fine-tuning이필요하다고하였다.

이는시설물이나건물등과같은인공객체를추출하는데효과적인

방법으로검증되고있지만강이나하천등과같은자연객체를다루

는문제에는아직많은연구가이루어지지않고있다.

Fig. 8은 Geo-SAM으로생성한수체자료의정확도와관련된특징

을나타내기위한내용이다. SAM은객체분류(feature classification)

와달리객체분할을목적으로하기때문에단일주제의객체라도분

리하여추출한다. Fig. 8(a)는연구지역의네이버지도이다. Fig. 8(b)

는 Geo-SAM으로탐지한수체자료인데원으로표기된부분에서볼

수있듯이강을가로지르는다리를네이버지도와일치하는수준으

로나타내고있다. 한편국토지리정보원이나 OSM의수체수치지도

에서는강의중간에위치한다리와관계없이연속적인객체로나타

나고있다. 또한 Fig. 8(a)의지류(a, b 표기부분)를 Geo-SAM에서추

출한수체자료에서확인할수있다. SAM은영상분할작업이영상

분류와달리배경색과밀접한관계가있기때문에하천이계절적영

향등으로명확한경계가보이지않거나주변배경영상과분리가어

려운경우에는수체지역을추출하기어려울수있다. 하지만영상의

상태가양호하고대상영역을확대하여포인트프롬프트를사용하

여객체를추출하면보다완벽하게수체지역을추출할수있다.
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Fig. 7. Accuracy assessment: (a) NGII residual subtracted by Geo-SAM
results and (b) vice versa.

Fig. 8. A portion of the study area that provides a detailed representation of the research findings: (a) part of the study area shown on the NAVER
map, (b) water bodies segmented by Geo-SAM results, (c) ground truth, (d) water body features extracted from OSM, and (e) water body features in
NGII digital map.



4. 결론

이연구에서는위성영상자료에 SAM을사용할수있는QGIS플러그

인Geo-SAM을이용하여수체객체탐지및추출에대한 SAM의적용

성을살펴보고자하였다. 실험대상자료로는 CAS500-1 영상을사용

하였고, 이자료에 SAM을적용한결과를동일한연구지역의국토지

리정보원의수계수치지도와 OSM의수체자료와비교하는실험을

수행하였다. 연구지역이촬영일자가차이가있기때문에색상차가

나타나지만Geo-SAM은배경색과의차이로마스크를분할하기때문

에별도의전처리를하지않고도연속된수부를추출할수있었다.

SAM 처리결과와비교자료를이용하여추출된모든객체를대상

으로 계산한 mIoU는 Geo-SAM과 값을 비교했을 때 ground truth,

OSM, NGII 순서로 0.7490, 0.5905, 0.4921이다. 각 자료에서 공통적

으로 나타난 객체에 대해 계산한 mIoU는 차례대로 0.9189, 0.8779,

0.7715로나타났다. 이연구에서사용한국토위성영상이촬영일자

가차이가있는모자이크영상임에도 SAM은다각형유형의마스크

를대상으로하는객체추출에최적화되어있어서포인트프롬프트

를활용하여폭이좁은강이나하천등을추출할수있었다.

하지만영상분할기법에의한객체인식은입력영상의선명도와

객체의반사도등과같은품질에많은영향을받기때문에더욱좋은

상태의영상자료를적용하면실제정확도는향상될것이라고생각

한다. 또한강이나하천등과같은자연객체에대하여효과적인 fine-

tuning 작업이추가되면객체탐지와추출에도움이될수있으므로

이에대한연구도필요하다. mIoU 계산에의한정확도검증과함께

SAM을적용한결과와다른비교자료와의공간적일치도를분석한

결과, SAM은한개의수체객체를여러개의분할요소로나타내므로

수체분류객체와는구분되는의미있는결과를보여줌을알수있다.
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